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Obecné ¢iSténi webovych stranek

Jaromir Novotny!

1 Uvod

Webové stranky predstavuji velmi bohaty zdroj dat v podobé textu, jenZ muze byt déle
vyuzit na rizné ulohy NLP (pfirozeného zpracovani jazyka) a to hlavné na jazykové mode-
lovéani. NejvétsSim problémem tohoto zdroje je, Ze webové stranky obsahuji kromé pro nds
uzite¢ného textu i velké mnoZstvi Sumu (napf. odkazy, obrdazky). Bylo by velmi vhodné, kdyby
se daly tyto data ziskat automaticky, protoZe pro clovéka je to sice trividlni ikol, ale s mnoZstvim
webovych stranek zaroveni i velmi Casové narocny (spiSe nemozny). Pro tento tkol byl navrzen
obecny Cistici algoritmus jenz bude pracovat automaticky. U toho algoritmu se probere téZ po-
krok oproti minulému roku a bude porovnan s jiZ hotovym algoritmem.

2 Algoritmus obecného ¢isténi webovych stranek

Pivodni algoritmus uvadén v minulém roce Novotny (2015) byl razantné upraven a
vylepSen. Klasifikacni Cast algoritmu jiZ nepracuje s CRF (podminéné nahodné pole - Con-
ditional Random field), které se v tomto typu uloh Casto pouZzivaji. Tato Cast byla nahrazena
linearnim SVM (Support Vector Machines) klasifikatorem, jenz vyuziva k popisu bloku textu
ze stranek vektory pfiznakt. Tato zména byla provedena jednak kvili velké naro¢nosti CRF
algoritmu (hardwarové i ¢asové), jenZ bylo zptisobeno velkym nartistem vstupnich dat a také
kvili moZnosti porovnani s jiz zab&hnutym cisticim algoritmem BoilerPipe uvedenym prvné
v Kohlsch C. (2010) (dale jen BP), jenz téZ pouziva Linearni SVM. Jako vstupni data bylo
pfipraveno celkem 412 665 webovych stranek ziskanych z webovych serveri: ihned.cz, de-
nik.cz, lidovky.cz, idnes.cz. Z toho trénovaci mnozina obsahuje 330 127 stranek a testovaci 82
538 stranek. Kvuli obrovskému mnoZstvi testovacich dat nebyla referencni data (potfebnd k
ohodnoceni) k témto strankdm vytvofena manualné ale za pomoci algoritmu na bézi pravidel
(pro kazdy server jind specificka pravidla). Algoritmus aktudlné pracuje v ndsledujicich krocich:
pfiprava vstupnich dat, trénovéni, testovani (klasifikace) a ohodnoceni.

2.1 Priprava vstupnich dat

Jednotlivé se nacitaji webové stranky a za pomoci balicku Beautiful Soup jsou pak
ndsledné vybrany bloky textu ohranieny tagy < p > a < /p >. Kazdy ziskany blok je ndsledné
reprezentovan vektorem piiznaku a v piipadé trénovacich dat je téZ uvedeno zda se jedna o blok
hledaného textu nebo o blok Sumu (odkazy, atd.). PouZité pfiznaky jsou napf.: pocet Cisel v
bloku, pocet slov v bloku, pozice bloku na webové strance a dalsi.
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2.2 Trénovani a testovani

Trénovéani i testovani bylo provedeno za pomoci Linearntho SVM (scikit-learn balicku),
jenz vyuziva vektory priznakd. Testovaci data byla vycisténa jak zde navrzenym algoritmem
tak BP algoritmem pro moznost porovnani.

2.3 Ohodnoceni

Ohodnocuje se jak vystup z algoritmu navrzeného zde, tak vystup BP algoritmu. Diky
tomu bude moci byt provedeno porovnani kvality obou algoritmi. Ohodnoceni je provadéno
dvéma zplisoby a to vypoétem F; miry a Levenshteinovy vzdalenosti. Oba zptisoby porovnavaji
vysledné texty ziskané z vystupt algoritmt s referencnimi texty.

2.4 Vysledky

V tabulce 1 jsou uvedené konecné vysledky. Hodnoty pro Levenshteinovu vzdalenost
vyjadiuji kolik slov muselo byt primérné zménéno na jednu webovou stranku aby vystup algo-
ritmu odpovidal referenénim datim. Zjednodusené lze fici, Ze F; mira uvadi hodnotu dspésnosti
algoritmu v procentech.

Levenshteinova vzdalenost F| mira [%]

navrzeny algoritmus \ BP algoritmus || navrZeny algoritmus \ BP algoritmus

Vysledné hodnoty | 58.62 | 1897 | 87.2 \ 85.4

|

Tabulka 1: Ohodnoceni testovacich dat pro oba algoritmy

3 Zavér

Aktudlni vysledné hodnoty viz. Tabulka 1 v porovnani s minulym rokem Novotny (2015)
jsou o néco lepsi a to nejen diky vylepseni algoritmu ale také kviili mnozstvi pouZitych dat jak
pro trénovani tak pro testovani (tedy lze fici, Ze vysledné hodnoty jsou pfesnéjsi). Je patrné, ze
oba algoritmy dosahuji velmi dobrych vysledkii. To Ze navrZzeny algoritmus dosahuje lepsich
vysledk mutize byt tim, Ze byl trénovan na datech z uvedenych webovych servert a testovan téz
na datech z té€chto serverd, zatimco BP algoritmus je trénovan na neznamych datech a testovan
na jinych. Lze fici, Ze byl vytvofen obecny Cistici algoritmus s dobrou UspésSnosti a tedy, Ze
Ize pouZit k vytvoreni jazykovych korpust pro dalsi pouziti v NLP. Samoziejmé je vzdy co
vylepSovat a po Upravach napf. vektoru pfiznaki nebo po pouziti jiného klasifikatoru by se
mohlo dosahnout jesté lepSich vysledkd.
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